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* Kutatas (PhD)

* Gépl tanulas alkalmazasa valodi haldzatokra
* A halozat mely része felelOs a viselkedéseert?

* Oktatas (PhD)

* Gépltanulas és mély tanulas kurzusok

* BME-TMIT

e BUnUgyi adatok elemzése és modellezése

* [smeretlen elkovetdk €s sorozatblntenyek azonositasa

* Német Rakkutaté Kbzpont
e Graf neuralis haldzat génaktivitas elemzéséhez




Attekintés

 Graf Neuralis Halozatok

* SLA sértés predikcioja

» Kritikus kompenensek azonositasa
* GPU hasznalat



* Halézatok prediktiv modelljel

* Feladatok: csucs, él, vagy graf szint(

* Alkalmazasok: LinkedIn, GoogleMaps, AlphaFold
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| Graf Neurélis Ha

Ozatok
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» csucsok: Uzeneteket kildenek és fogadnak

* csucs szintd reprezentacio

e mUveletek ritka matrixokka
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K > él és graf szintl reprezentacidk
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2D konvolucio graf konvolucié

WU, Zonghan, et al.

A comprehensive survey on graph neural networks.

IEEE transactions on neural networks and learning systems,
2020, 32.1: 4-24.
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‘ Graf Neuralis Halozatok
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https://tkipf.github.io/graph-convolutional-networks/

SLA sértes predikcioja

* SZ0

* gyo

galtatashald szimulacio

kércsucs: kéréseket kuld

e kOztes csucsok: kérések/valaszok

tovabbitasa, retries’ jellemzo

e levélcsucsok: valaszok  vissza-

kildése, ‘p_tall’ jellemzd

» SLA: a sikertelenség valoszinusége
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SLA sértes predikcioja
MAE vs Training Set Size ﬁrvlcﬁ //]/['8)\%
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Kritikus komponensek azonositasa

Graph G
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Predicted SLA Value

| Kritikus komponensek azonositasa

a) Predictor GNN on all nodes
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Predicted SLA Value

b) Predictor GNN on the selected 30% of nodes
R? =0.92
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c) Predictor GNN on the complementary 70% of nodes
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‘ Kritikus komponensek azonositasa
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GPU hasznalat

PyTorch cuda/cudnn Docker image

PyTorch Geometric

DistributedDataParallel; world size and rank

train sampler = DistributedSampler (
train set,
num replicas=world size,
rank=rank,

)

train loader = DataLoader (
train set,
batch size=batch size,
pin memory=True,
shuffle=False,
sampler=train sampler



‘ GPU hasznalat

( Machine 2 \
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Unyi Daniel

A bemutatott kutatasban részt vettek:
Lovas Robert, Rigd Ernd, Gyires-Toth Balint és
Jomagam.
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